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ABSTRAKSI 

 

Membeli dangan cara kredit sudah merupakan hal yang sangat biasa di 

masyarakat, khususnya kredit sepeda motor. Sebelum mendapatkan 

kredit, seseorang harus melalui survey yang akan dilakukan oleh 

surveyor untuk mengetahui apakah pemohon kredit layak atau tidak 

layak untuk kredit. Surveyor harus benar-benar teliti dalam 

memprediksi pemohon kredit tersebut dalam pemberian kredit agar 

tidak terjadi kredit macet. Perlu adanya suatu sistem pendukung 

keputusan untuk membantu surveyor dalam memprediksi pemohon 

kredit yang akan mengajukan kredit.  

Pohon keputusan adalah model prediksi menggunakan struktur pohon 

atau struktur berhirarki. Pohon keputusan merupakan salah satu metode 

klasifikasi yang paling populer karena mudah untuk dipahami. ID3 dan 

C4.5 merupakan algoritma pohon keputusan yang sering digunakan 

untuk membuat suatu pohon keputusan karena memiliki tingkat akurasi 

yang tinggi dalam menentukan keputusan. 

Dalam laporan ini dibahas perbandingan kinerja algoritma pohon 

keputusan ID3 dan C4.5 pada identifikasi kelayakan kredit sepeda 

motor. Dari penelitian yang dilakukan, diketahui nilai precision 

terbesar dicapai oleh algoritma ID3 partisi data 70:30 dengan nilai 

sebesar 93,75 %. Nilai recall terbesar dicapai oleh algoritma C4.5 Post 

Pruning partisi data 70:30 dengan nilai sebesar 100 %. Nilai accuracy 

terbesar dicapai oleh algoritma C4.5 Post Pruning partisi data 70:30 

dengan nilai sebesar 93,33 %. Hasil akhir dari penelitian ini 

membuktikan bahwa algoritma C4.5 memiliki tingkat akurasi yang 

lebih tinggi daripada algoritma ID3. 

 

Kata kunci : Pohon Keputusan, ID3, C4.5, Kelayakan Kredit Sepeda 

Motor. 
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